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Prédiction de facies
par assimilation
de données géophysiques

EXPLORATION MINIERE

Intégration de mesures
géophysiques

Estimation des teneurs

Application des algorithmes
développés a d’autres domaines:

GEOTHERMIE - HYDROGEOLOGIE

Classification des lentilles
minéralisées
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Les mesures en forages
permettent d'établir les

relations entre |a GEOPHYSIQUE
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PREDICTION DES

minerai) et des Les mesures de tomographie
FACIES o B propriétés physiques sismique entre forages sont
o (réponse acoustique) capables de détecter les

contrastes de vitesse entre
sulfures massifs et roche
\ encaissante.

Par I"application de régles
géologiques cohérentes et
I"assimilation de la totalité
des données géophysiques
disponibles dans un systeme
intégré de ML, les différents
faciés peuvent étre prédits le
long des nouveaux forages.
Cette prédiction automatique
guidera le géologue dans son
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ESTIMATION BAYESIENNE STOCHASTIQUE

L'intégration des données géologiques en
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interprétation et favorisera la — forages conjointement avec la sismique entre forages
prise de décisions rapides 5 - R permet de produire des modeéles de teneurs en minerai.
pour des phases de travaux ! — CLASSEMENT|VARIABLE IMPORTANCE
subséquentes. Cette 1 |Neutron Max 0.067
méthodologie permet " - = 2 llog Natural Gamma Max 0.065 1 réalisati moyenne des ncertitud
églament un contrdle de z 1 g/t 3 |log Resisitity inch Max 0.052 reafisation réalisations Incertituae
2 . 4 Neutron Mean 0.049
qualite en L pE réel d.es 5 |log Resisitiity 8inch Median | 0.048 .
nouvelles donnees acquises . 6 |log Resisitivity 8inch Std 0.042
et de lI'interprétation. g 7 |Neutron Median 0.038
8 log Natural Gamma Mean 0.036
ANALYSE 9 Neutron Min 0.035
" ) 10  |log Resisitivity 8inch Mean 0.033
v M U I-'I'IVARI EE 11 log Resistivity 16inch Max 0.032
12 log Natural Gamma Min 0.029
Les algorithmes de ML définissent 13 |log Natural Gamma Median 0.028
automatiquement les relations 14 log Resistivity 16inch Median 0.027
multivariées sur des bases de données i:’vma:fa\ﬁ\lf;cfzt?;_n g'gég
d'entrainement (données disponibles)
pour générer un modeéle prédictif de la

minéralisation de nouvelles cibles. T e e e - .
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