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' Mesurer limpact du debit 2007 1.28 0.47 1.86 -0.88 2.19 1.20
Le modele sigmoide ou logistique [4]
4 ) I 2009 2.08 1.32 2.35 0.63 1.56 2.24
3. Données et zone d’étude - o
| | N | wo 1 4 eyx(,é’—Ta ) 2010 1.83 -0.28 1.83 -1.08 3.57 -1.34
Le site de I'étude est situé sur la riviere St-Marguerite Nord-Est a Québec T, est la température de l'eau
o | . , 2011 1.75 0.89 3.55 1.99 2.80 1.39
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Fig 1 : Zone de I'étude et localisation des stations de mesure utilisées O une composante saisonniere représentée par une fonction sinusoidale
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O Sion se restreint au modéle linéaire, étant donné une variable réponse i | | . . . . . . . . | | | | |
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Fig 6 : Evaluation des modeéles, valeurs prédites vs observées

O Le modele linéaire s’écrit :
Y=o+ B+ BXo .t B X, + &
0 Ce modele est basé sur I'hypothése forte de linéarité des parametres
pallier a cette hypothese

O Une possibilité pour
conserver I'effet additif de chaque prédicteur

Modéle GAM [2]

=B+ f(%)+ f,(%)+..+ fp(xp)+g

Q Lintroduction des fonctions f j

accorde plus de flexibilité

les effets non linéaires des prédicteurs

Q Les fonctions f i sont inconnues et sont présentées par des fonctions

de lissage (splines, loess, ...)

5. Résultats et discussions
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Fig 4 : Présentation de température de I’eau, de I'air et le débit

Tab 1 : Significativité des effets

1 Notre étude utilise GAM + Splines de lissage cubiques (splines Lissage des variables | Degré de liberté | Test de Fisher P-value
pénalisés) qui minimisent S(Température de I'air) 34 168.3
S(Débit) 3.5 75.9 22 e-16
> .
> S(temps 5.8 722
STy — £,05) [|+H22 4| f @) dt| 2o
[ i ij J I R2 aiusté 0.93
i ] justé :
Déviance expliquée 92.8%

Somme carrée des erreurs la pénalité de rugosité

O Alignement meilleur pour GAM
O Sigmoide sous-estime les valeurs faibles

O Autorégressif sous / sur estime les valeurs extrémes

6. Conclusion

GAM est :
O tres flexible
(1 excellent ajustement en présence de relations non-linéaires

Q plus robuste aux non stationnarités
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